
决策树(decision�tree）

概念

⽣成决策树所需的分裂指标

剪枝处理

连续与缺失值

多变量决策树(multivariate�decision�tree)

决策树是一种利⽤树形图进⾏决策的预测模型，表现出的是对象
属性与对象值之间的一种映射关系，是归纳学习和数据挖掘的重
要⽅法。

结点

普通决策树

多变量决策树

根结点（root�node)

内部结点(internal�node)

叶结点(leaf �node)

概述

分类

预剪枝

后剪枝

后剪枝是一种全局的优化⽅法，在决策树构建好之后，然后才开
始进⾏剪枝。后剪枝的过程就是删除一些⼦树，这个叶⼦节点的
标识类别通过⼤多数原则来确定，即属于这个叶⼦节点下⼤多数
样本所属的类别就是该叶⼦节点的标识。选择减掉哪些⼦树时，
可以计算没有减掉⼦树之前的误差和减掉⼦树之后的误差，如果
相差不⼤，可以将⼦树减掉。

优缺点

预剪枝就是在构造决策树的过程中,先对每个结点在划分前进⾏估
计,如果当前结点的划分不能带来决策树模型泛化性能的提升,则不
对当前结点进⾏划分并且将当前结点标记为叶结点。即在⽣成决
策树的过程中提前停⽌树的增⻓。

优缺点

连续值处理

缺失值处理

举例

其他

⼆分法

举例

离散值

连续值

中位数

相关性最⾼的列做线性回归进⾏估计

众数

相关性最⾼的列

信息增益

增益率（gain�ratio）

基尼指数（Gini�index)

信息与熵的概念

信息熵（information�entropy)

信息增益(information�gain)

举例

概念与公式

举例

基尼指数cart算法
https://github.com/sangjianshun/Master-
School/tree/master/machine_learning

熵

信息

噪⾳ 不能消除某⼈对某件事情不确定的事物

数据

统计

一种事物的不确定性

消除不确定的事物

对可取值数⽬较少的属性有所偏好

使⽤⽅法


